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ABSTRAK

KLASIFIKASI DAN VISUALISASI KANKER KULIT MENGGUNAKAN
CNN DAN SALIENCY MAP

Penelitian ini menyajikan dan menganalisa teknik deep learning untuk melakukan
klasifikasi pada kanker kulit. Penelitian ini membandingkan dua arsitektur
convolutional neural network (CNN) untuk memilih arsitektur terbaik dengan
hasil yang memuaskan, serta melakukan visualisasi menggunakan metode
saliency map untuk memberikan wawasan terkait bagian citra yang berperan
dalam proses klasifikasi. Arsitektur ResNet50V2 memiliki performa klasifikasi
terbaik dengan akurasi, sensitivitas, dan spesifisitas pada data validasi yaitu
93,4%, 76,5%, dan 96%, secara berurutan dan ResNet50V2 memiliki performa
klasifikasi terbaik dengan akurasi, sensitivitas, dan spesifisitas dengan skor
88,5%, 60%, dan 93,3% pada data unseen, secara berurutan. Model yang
diusulkan menghasilkan hasil yang memuaskan, yang berarti bahwa model ini
dapat mendukung ahli kanker kulit untuk menginterpretasikan keputusan untuk
meningkatkan diagnostik pada citra kanker kulit.

Kata kunci: Convolutional Neural Networks (CNN), Saliency Map, Klasifikasi,
Citra Kanker Kulit.
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ABSTRACT

CLASSIFICATION AND VISUALIZATION OF SKIN CANCER USING CNN
AND SALIENCY MAP

This study presents and analyzes deep learning techniques for skin cancer
classification. The research compares two convolutional neural network (CNN)
architectures to select the best-performing one with satisfactory results, and
employs visualization using the saliency map method to provide insights into the
image regions contributing to the classification process. The ResNet50V2
architecture exhibits the best classification performance with accuracy,
sensitivity, and specificity of 93.4%, 76.5%, and 96%, respectively, on the
validation data, and ResNet50V2 also performs best with accuracy, sensitivity,
and specificity scores of 88.5%, 60%, and 93.3%, respectively, on the unseen
data. The proposed model yields satisfactory results, indicating its potential to
assist dermatologists in interpreting decisions and improving diagnostic accuracy
for skin cancer images.

Keywords: Convolutional Neural Networks (CNN), Saliency Map, Classification,
Skin Cancer Image.
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