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PENERAPAN METODE NAIVE BAYES DALAM
KLASIFIKASI DATA PENYAKIT DIABETES

ABSTRAK

PENERAPAN METODE NAIVE BAYES DALAM KLASIFIKASI DATA

PENYAKIT DIABETES

Penelitian ini fokus pada penerapan metode Naive Bayes untuk
mengklasifikasikan data penyakit diabetes menggunakan bahasa pemrograman
Python. Langkah-langkah implementasi mencakup pengumpulan data,
pemrosesan data, pelatihan model Naive Bayes, dan evaluasi Kklasifikasi. Atribut
data yang digunakan termasuk ketebalan kulit, insulin, tekanan darah, kadar gula
darah, dan riwayat keluarga. Evaluasi model menunjukkan akurasi sebesar 0.7813,
dengan perbedaan signifikan antara metrik pada kelas non-diabetes dan diabetes.
Model memiliki recall negatif 87%, menemukan data non-diabetes dengan baik,
namun recall positif hanya 59%, menemukan kasus diabetes dengan keterbatasan.
Precision negatif sebesar 82%, sementara precision positif 68%. Hasil ini
memberikan wawasan tentang kinerja Naive Bayes pada klasifikasi penyakit
diabetes, dengan implikasi untuk meningkatkan identifikasi kasus sebenarnya dan
mengatasi ketidakseimbangan data. Penelitian ini memberikan panduan praktis
bagi peneliti atau praktisi yang tertarik dalam menerapkan metode ini pada
analisis data medis.

Kata Kunci: Diabetes, Klasifikasi, Naive Bayes, Python

vii



ABSTRACT

APPLICATION OF THE NAIVE BAYES METHOD IN
CLASSIFICATION OF DIABETES DISEASE DATA

This research focuses on applying the Naive Bayes method to classify diabetes
data using the Python programming language. Implementation steps include data
collection, data processing, Naive Bayes model training, and classification
evaluation. Data attributes used include skin thickness, insulin, blood pressure,
blood sugar levels, and family history. Model evaluation showed an accuracy of
0.7813, with significant differences between metrics in the non-diabetic and
diabetes classes. The model had a negative recall of 87%, finding non-diabetic
data well, but a positive recall of only 59%, finding diabetes cases with
limitations. Negative precision is 82%, while positive precision is 68%. These
results provide insight into the performance of Naive Bayes in diabetes disease
classification, with implications for improving identification of true cases and
addressing data imbalances. This research provides practical guidance for
researchers or practitioners interested in applying this method to medical data
analysis.

Keyword: Diabetes, Classification, Naive Bayes, Python.
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