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KLASIFIKASI PENYAKIT PADA DAUN PISANG
MENGGUNAKAN CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK
(CNN)

ABSTRAK

Pisang adalah salah satu buah yang memiliki nilai ekonomi yang
menjanjikan di Indonesia. Pisang merupakan komoditas penting bagi petani,
penyakit yang menyerang pada pisang bisa merugikan petani. Penyakit pada pisang
awalnya akan menginfeksi daun pisang dan pada tahap awal sulit dibedakan
menggunakan mata telanjang karena kurangnya pengetahuan tentang pathogen.
Convolutional Neural Network (CNN) merupakan pengembangan dari Multilayer
Percepton (MLP) yang didesain untuk mengolah data dua dimensi dan banyak
diaplikasikan pada citra. Pada penelitian ini menggunakan metode CNN maka akan
dilakukan klasifikasi penyakit pada daun pisang. Hasil model terbaik adalah model
dengan rasio 80:20 pada epochs 100 dengan akurasi 82%, presisi 85%, sensitivitas
83%, dan f1-score 82%.

Kata kunci : Penyakit daun pisang, klasifikasi, CNN



CLASSIFICATION OF BANANA LEAF DISEASES USING
CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK (CNN)

ABSTRACT

Banana is a fruit with a high economic potential in Indonesia. It is a vital
source of income for farmers, but they can suffer losses if bananas are affected by
diseases. Banana diseases usually attack the banana leaves first and are hard to
identify with the naked eye in the early stage because of the lack of knowledge about
the pathogens. Convolutional Neural Network (CNN) is an extension of Multilayer
Percepton (MLP) that is designed to handle two-dimensional data and is often used
for images. In this research, the CNN method is used to classify diseases on banana
leaves. The best model is the model with a ratio of 80:20 at epochs 100 with an
accuracy of 82%, precision of 85%, sensitivity of 83% and f1-score of 82%.

Keywords: Banana leaf disease, classification, CNN
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