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PENGGUNAAN CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK
(CNN) UNTUK KLASIFIKASI JENIS REMPAH-REMPAH

ABSTRAK

Penelitian ini bertujuan untuk mengeksplorasi penggunaan Convolutional
Neural Networks (CNN) dalam klasifikasi jenis rempah-rempah. CNN, yang dikenal
dengan kemampuannya dalam analisis citra dan ekstraksi fitur, diterapkan untuk
mengklasifikasikan berbagai jenis rempah berdasarkan gambar visual. Dengan
memanfaatkan arsitektur CNN yang mendalam, penelitian ini bertujuan untuk
meningkatkan akurasi identifikasi rempah-rempah secara otomatis, serta
mengembangkan model yang dapat diintegrasikan dalam aplikasi praktis seperti
sistem pengolahan makanan dan pengawasan kualitas. Dataset yang digunakan
dalam proses klasifikasi mempunyai 15 kelas yaitu: bunga lawang, cabe jawa,
cengkeh, jahe, jinten, kapulaga, kayu manis, kemiri, kencur, ketumbar, kunyit,
lengkuas, merica, pala sereh. Proses pelatihan citra menggunakan model VGG-19
dengan pelatihan 20, 80, 50, 100 epoch mendapat hasil akurasi yang cukup baik
yaitu epoch 80 yang mempunyai hasil akurasi 90%, presisi 8,33%, sensitivitas 8%,
dan F1-score 8,16%. Model terkecil yang dihasilkan merupakan model VGG19
dengan epochs 20 yang mempunyai hasil akurasi 86%, presisi 4,64%, sensitivitas
4,64%, dan F1-score 4,64%.

Kata kunci : Jenis Rempah-rempah, Convolutional Neural Network (CNN),
klasifikasi, VGG-19.
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USE OF CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK (CNN) FOR
CLASSIFICATION OF SPICE TYPES

ABSTRACT

This research aims to explore the use of Convolutional Neural Networks (CNN) in
classifying spice types. CNN, which is known for its capabilities in image analysis
and feature extraction, is applied to classify various types of spices based on visual
images. By utilizing a deep CNN architecture, this research aims to improve the
accuracy of automatic spice identification, as well as develop a model that can be
integrated in practical applications such as food processing systems and quality
monitoring. The dataset used in the classification process has 15 classes, namely:
star anise, Javanese chili, cloves, ginger, cumin, cardamom, cinnamon, candlenut,
galangal, coriander, turmeric, galangal, pepper, lemongrass nutmeg. The image
training process using the VGG-19 model with training of 20, 80, 50, 100 epochs
got quite good accuracy results, namely epoch 80 which had 90% accuracy results,
8.33% precision, 8% sensitivity, and F1-score 8.16%. The smallest model produced
is the VGG19 model with epochs 20 which has an accuracy of 86%, precision of
4.64%, sensitivity of 4.64%, and f1-score of 4.64%.

Keywords: Types of Spices, Convolutional Neural Network (CNN), classification,
VGG-109.
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